Test z predmétu UZI ¢. 2 Jméno:...... VZOR ...............

ZPRACOVANI NEURCITOSTI, FUZZY SYSTEMY
A STROJOVE UCENI [ 25 bodi ]

1. Cim a jak se neuritost vyjadiuje ? [ 1bod]
— numerickymi parametry (vahy, miry, stupn¢ davéry, faktory jistoty)
— jednim ¢islem, dvojici hodnot, ptip. kvalitativné vyjadienymi neurcitostmi
[ 2 body ]

2. Problémy pfii zpracovani neurcitosti v pravidlovych systémech:
— jak kombinovat neurcita data v ptredpokladech pravidla

— jak kombinovat neurcitost pfedpokladu pravidla a neurcitost pravidla jako celku

— jak stanovit neurcitost zavéru, k némuz vede nékolik pravidel
3. Co jsou miry postacitelnosti a nezbytnosti ? [ 1bod]

mira postacitelnosti L — L >> 1, pfedpoklad E je postacitelny k dokazani hypotézy H
mira nezbytnosti L — 0 <L’ << 1, pfedpoklad E je nezbytny k dokazani H

4. Co vyjadiuje faktor jistoty (certainty factor) ? [ 1 bod]
stupent diveéry v hypotézu H ...
5. Jak definujeme miru divéry a miru nedivéry v systémech s faktory jistoty ? [ 2 body ]
1 pro P(H) =1
MB(H.E)=
max{P(H | E), P(H)}- P(H) ..
jinak
1-P(H)
| pro P(H)=0
MD(H.E)=
P(H)-min{P(H | E), P(H)} inak
P(H) )
[ 1bod]

6. Jaké aproximacni techniky pouzivaji vzorkovaci metody ?

zalozené na metodé Monte Carlo, slouzi k odhadu hodnot, které je obtizné vyc¢islit exaktné

7. Co je minéno stupném prisluSnosti ve fuzzy logice a jak je formaln¢ definovana funkce
prislusnosti ? [ 2 body ]

prvky fuzzy mnozin nabyvaji readlné hodnoty piislusnosti k mnoziné z intervalu <0, 1>,

Uax): X — <O, 1>

8. Definujte funkci prislusnosti pro ulohu: Pokud fidi¢ jede na dalnici rychlosti [ 1 bod ]
— do 130 km/h, urcité nebude pokutovan, 1
— od 130 do 150 km/h, muze byt pokutovan,
— vice nez 150 km/h, bude urcité pokutovan.
Obrazek vpravo dopliite ptislusnou funkei: | 0 130 | 150 | rychlost




9. Jak je to s pravdiveosti pravidel ve fuzzy logice ? [ 1bod ]

Podminkové ¢asti pravidel 1 akce mohou byt pravdivé pouze ¢astecné (hodnota ptislus-
nosti < 1); zpravidla nakolik je pravdiva podminka, tak je pravdiva i akce (zjednoduSeni)

10. Co je podpora fuzzy mnoziny a co je jadrem fuzzy mnoziny ? [ 2 body ]
prvky mnoziny, pro které plati £4(X) >0 ...cooiiiiiiiiiiiiie e
prvky mnoziny, pro které plati t4(X) = 1 ..ooiiiiiiiiiiiiieee e

11. Co je agregace vystupt aktivovanych pravidel ?  Dopliite obrazkem. [ 1bod]
»orezané“ funkce ptislusnosti z vystupt jednotlivych pravidel se sjednoti do jedné fuzzy
mnoziny

hodnaty prislunosti
}
m

12. Co je vysledkem defuzzifikace proménnych ? Jaké pouzivime metody (principy) ?

— ziskéani jedné (vyznamné) hodnoty z fuzzy mnozZiny [ 2 body ]

A%

13. Jaké rozliSujeme algoritmy strojového uceni ? [ 2 body ]
uceni s ucitelem (supervised learning) ~ kombinace uceni s ucitelem a bez ucitele
(semi-supervised learning)
uceni bez ucitele (unsupervised learning) zpétnovazebni uceni (reinforcement learning)

14. Jak probihé uceni z instrukei ? [ 1bod]
provadi se integrace s jiZ ziskanymi znalostmi ..o,
15. Vyjmenujte algoritmy prohledavani prostoru verzi: [ 1bod ]
— alg. generalizace — alg. specializace — alg. eliminace kandidati
16. Definujte informacni zisk a pomérny informacni zisk: [ 1bod ]

informacni zisk: Zisk(4) = H(C) — H(4), kde H(C) =—->)_ P(c;) log(P(c:))
pomérny zisk: PomérnyZisk = Zisk(A)/Vétveni(A), kde Vétveni(A) = =) P(a;) log(P(a;)
17. Jaké typy uceni jsou pouzivany v metodach hlubokého uceni ? [ 2 body ]
— uceni s ucitelem (pod dohledem) ..........ccoiiiiiiiiiiiii
— uceni s ¢astenym dohledem (s ucitelem 1 bez ucitele — semi-supervised learning)
— ucleni bez dohledu (bez ucitele) ...

18. Co je hlavni nevyhodou uceni s ucitelem (vyjadiete stru¢ng) ? [ 1bod ]

nejprve je tieba piipravit dostatecné velkou mnozinu trénovacich dat, kterd se s popisy
dat obvykle pfipravuje rucné nebo jen Castecné automaticky, coz je hlavni nevyhoda

metody uceni s ucitelem



